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Exploring statistical model spaces using multiobjective genetic algorithms techniques
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Model F V1 V2 V3 V4 V5 V6 F2
Modell F1 V v v v v

2 v v v v —
Model2 F1 Vv v v v v

2 v v v -
Model3 F1 v v v v

2 v v v —
Model4 F1 v v v v

2 v v v —
Model5 F1 v v v v v v

2 v v v v -
Model6 F1 v v v v v v

2 v v v —
Model7 F1 v v v v

2 v v v -
Model8 F1 Vv v v v v

F2 v v -
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Model  Df x> P P(RMSEA <0.5)
Modell 1 < .01 .984 1992
Model2 2 07 .966 991
Model3 3 A48 922 988
Modeld 4 122 .875 987
Model5 5  4.54 474 915
Model6 6  5.04 .531 950
Model7 7 538 .614 974
Model8 8 927 .320 1920
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